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RESUMEN

El presente trabajo de investigacion, tuvo como objetivo determinar la pobreza
multidimensional en la provincia del Santa, para lo cual se seleccion6 una muestra de 477
hogares de los distritos de esta provincia. Se utilizo la técnica de Analisis de Correspondencia
Mudltiple en base al método de necesidades bésicas insatisfechas (NBI) para evaluar la
pobreza multidimensional se considerd las siguientes dimensiones educacion (D1), salud
(D2), bienestar de servicios (D3) y Bienestar de Infraestructura (D4). Los resultados
obtenidos fueros los siguientes al analizar la relacion que existe entre las dimensiones
Educacion y Salud de las familias de la provincia del Santa, tenemos como indicador al
coeficiente de chi cuadrado con una significancia de 0.082, el cual nos indica que no existe
relacién entre las dos dimensiones antes mencionadas. Al analizar la relacion que existe entre
las dimensiones educacion y bienestar de infraestructura de las familias de la provincia del
Santa, se tuvo la correlacion de chi cuadrado con una significancia de 0.026, lo que se
entiende que si existe relacion entre estas dimensiones mencionadas. Al analizar la relacién
que existe entre las dimensiones educacion y bienestar de servicios el valor de chi cuadrado
significancia es de 0.000, el cual nos muestra que hay una relacion altamente significativa
entre las dos dimensiones antes mostradas. Se logro encontrar un nuevo indice de pobreza
multidimensional que fue de 5.446 lo que significa el valor de corte, si el IPMACM> 5.446,

el hogar clasifica como pobre, en caso contrario es no pobre.

Palabras clave: pobreza multidimensional, necesidades béasicas insatisfechas, analisis de

correspondencia multiple, chi cuadrado, graficos de dispersion biespacial.
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ABSTRACT

The objective of this research work was to determine multidimensional poverty in the
province of Santa, for which a sample of 477 households from the districts of this province
was selected. The Multiple Correspondence Analysis technique was used based on the
unsatisfied basic needs (UBN) method to assess multidimensional poverty, considering the
following dimensions education (D1), health (D2), well-being of services (D3) and
Infrastructure Well-being (D4). The results obtained were the following when analyzing the
relationship that exists between the Education and Health dimensions of families in the
province of Santa, we have as an indicator the chi-square coefficient with a significance of
0.082, which indicates that there is no relationship between the two aforementioned
dimensions. When analyzing the relationship that exists between the dimensions of education
and infrastructure well-being of families in the province of Santa, the chi-square correlation
was found with a significance of 0.026, which is understood to be a relationship between
these mentioned dimensions. When analyzing the relationship that exists between the
education and well-being of services dimensions, the chi-square value of significance is
0.000, which shows us that there is a highly significant relationship between the two
dimensions shown above. It was possible to find a new multidimensional poverty index that
was 5,446, which means the cut-off value, if the IPMACM> 5,446, the home classifies as

poor, otherwise it is not poor.

Keywords: Multidimensional poverty, Unsatisfied Basic Needs, Multiple Correspondence

Analysis, Chi-square, bispatial scatterplots.
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INTRODUCCION
Segun Morales (2004) “para todo andlisis de datos sociologicos es un oficio en el que
se debe tener una relevancia estricta las herramientas estadisticas y con el uso de los
programas estadisticos que posibilitan hacer un andlisis con cierta facilidad y rapidez los
problemas en grandes bases de datos, por lo tanto, el analista se concentra cada vez mas en

el estudio de la interpretacion sobre las técnicas estadisticas”.

“Cada vez son mas necesarias las aplicaciones de las técnicas estadisticas para mas
de dos variables categoricas (nominal, ordinal), y llamado analisis de correspondencias
maltiples (ACM), no es un tema muy aplicado ni bien definido, presentdndose en las
diferentes literaturas de enfoques para su procesamiento en sus respetivos tratamientos”.

(Benzecri, 1978; Greenacre 1984).

Segun Saavedra (2012) “el andlisis de correspondencia multiple (ACM) se basa en la
aplicacion del analisis de correspondencia a la denominada matriz de Burt, la cual no es sino
una matriz cuadrada simétrica formada por las tablas de contingencia del cruce de todos los
pares de variables, en donde en la diagonal se hallan los cruces de las variables con ellas
mismas. Esta codificacion hace que los porcentajes de inercia de las dimensiones de los
mapas en el ACM sean artificialmente bajos, lo que conlleva a una subestimacién de la

calidad de un analisis multidimensional.

Una de las técnicas del andlisis multivariable de datos es el Modelo de Analisis de
Correspondencias Multiples (ACM), la cual tiene la virtud de que ha sido desarrollada para
estudiar el tipo de variable mas frecuente en la investigacion social de campo: las variables

cualitativas o de nivel de mediciébn nominal. Asimismo, se muestra uno de los
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procedimientos computacionales que permite aplicar este modelo a grandes matrices de

datos.

El analisis de correspondencias no deja de ser una técnica de andlisis factorial cuyos
resultados son de incluso representarse de modo similar (en ejes de coordenadas). EI Andlisis
de Correspondencia Multiple hace profundizar en la estructura de relaciones entre las
variables objeto de estudio. Se trata de conocer una configuracion en la cual las distancias
(chi-cuadrado) entre las categorias, fila 0 columna, sea fiel reflejo de esas mismas distancias
entre los perfiles de la tabla. Ahora las distancias son ponderadas de acuerdo a las frecuencias
marginales. Para ello este andlisis incorpora mas de tres variables entonces nace el analisis
de correspondencias multiple (ACM), entendido como una técnica de reduccion de datos de
dimensiones, cuyo proposito es encontrar dimensiones subyacentes a los datos. Se aplica
para variables cualitativas (nominales u ordinales), teniendo la ventaja adicional de ser
compatibles para relaciones no lineales entre variables. Por lo que elabora factores o
constructos a partir de una serie de variables originales que no tienen por qué tener una

relacion lineal entre ellas .

Al Anélisis de Correspondencia Multiple se le conoce como HOMALS busca
homogeneidad en las variables u objetos que agrupa y heterogeneidad entre los distintos

grupos (Castafieda, 2018).

A lo largo del tiempo uno de los métodos para la identificacion de la pobreza ha sido el de
Necesidades Basicas Insatisfechas (NBI), desde el afio 1981 por Paul Streeten e implementada por la

Comision Econdmica para Ameérica Latina y el Caribe (CEPAL).

Seguidamente, la pobreza monetaria apoya como complemento a las Necesidades

Basicas Insatisfechas para generar una nueva tipologia, para tener en cuenta el posible estado

17



transitorio o crénico de la pobreza desde 1990, los resultados de desarrollo humano incluye

el indice de desarrollo humano (IDH) (Kaztman, 1989).

Expandiéndose en America Latina, en la segunda mitad de 1980, tanto la
elaboracion de mapas de pobreza, a partir del método de NBI, aplicado a informacion de los
censos de poblacion, como la medicion de la pobreza de ingresos, Beccaria y Minujin en
Argentina y Kaztman en Uruguay se preguntaron si con ambos métodos se obtenian
incidencias homogéneas de pobreza y se identificaban los mismos hogares como pobres.
Para ello elaboraron cuadros de contingencia y encontraron respuestas negativas,

transcurrido el tiempo (Boltvinik, 2013) .

El programa de las naciones unidas para el desarrollo y la iniciativa de pobreza y
desarrollo humano de la universidad de Oxford publicaron recientemente el Informe del
indice Global de Pobreza Multidimensional 2018 (MPI 2018,). Para su elaboracion se utiliza
el perfil de las privaciones que experimenta cada individuo en los 10 indicadores que lo
conforman distribuidos en tres dimensiones fundamentales: salud, educacién y estandares de
vida, buscando identificar las maltiples maneras en las que un individuo experimenta la
pobreza. El indice identifica a una persona como pobre multidimensional si se ve privada de

al menos un tercio de los indicadores evaluados (Castafieda, 2018).
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CAPITULO1



PROBLEMA DE INVESTIGACION

1.1. Planteamiento y fundamentacién del problema de investigacion
Anadlisis de correspondencias simple (ACS) es un método del anélisis multivariante
cuyo objetivo consiste fundamentalmente en explicar la asociacion existente entre
dos variables cualitativas a través de dispositivos graficos constituidos a manera de
diagrama de dispersion, denominados planos factoriales. Sobre estos graficos se
representan simultaneamente los perfiles de las modalidades de las filas y de las
columnas de una tabla de contingencia, y son construidos como planos de mejor
ajuste a los perfiles de las modalidades filas o columnas, en el sentido de los
minimos cuadrados, obteniéndose asi que el primer plano factorial garantiza una
representacion éptima, debido a que por construccién sus direcciones captan la
méaxima proporcion posible de la asociacion existente entre las variables cualitativas
consideradas; ello queda reflejado en las representaciones en las que aparecen
agrupados perfiles filas similares (columnas), separandose de aquéllos respecto de

los cuales difieren (Marquez, 2013).

Analisis de correspondencias multiples (ACM) al igual que el analisis de
correspondencia simple también se debe considerar una tabla de contingencia
formada por n filas que representan a los individuos y por, s columnas que
representan las variables categdricas con sus respectivas modalidades p,

mutuamente excluyentes y exhaustivas (Figueras, 2003).

Segun Baranger (2009) el ACM es una herramienta numérica o cuantitativa, en el
sentido de que los procesos de desarrollo de datos son estadisticos, fue utilizada por

Bourdieu y su equipo justamente para poner en estudio variables de naturaleza
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1.2.

cuantitativa y cualitativa. Ademas, es por ello que hay que trabajar con una gran
cantidad de datos o llamada big data totalmente estructurados (muchas unidades de
analisis o individuos y muchas variables o modalidades); “sus resultados y
conclusiones solo cobran sentido al asociarlos a una informacion cualitativa”. Una
de los principales procesos del ACM es resumir un espacio de propiedades
generando nuevas variables—resumen denominadas factores (0 ejes) que ponen en
discusion las diferencias entre las unidades de analisis (individuos en estudio) de
acuerdo con las combinaciones de las caracteristicas que presentan. De manera que,
existe la transformacion de las tablas en graficos o diagramas en los cuales es
posible ver las distancias entre modalidades y entre individuos en los espacios
originales. Por lo mencionado, individuos con caracteristicas semejantes apareceran
proximos en el espacio y, simultdneamente, cada una de las modalidades se ubicara
en el espacio de los individuos. Asi, las modalidades asociadas presentaran
coordenadas similares. A partir de la nocion de distancia entre objetos y entre grupos
de objetos, el ACM logra construir tipologias en el conjunto de estos objetos

elaborando asi la visualizacion de la determinacién de una estructura.

Antecedentes de la investigacion

La heterogeneidad de la pobreza. El caso de Montevideo Kaztman (1989) este
articulo acerca de la pobreza se define como la situacion mas o menos permanente
de los hogares cuya escasez de ingresos prevalece en las privaciones criticas en la
satisfaccion de las necesidades basicas gran parte de las limitaciones de que
adolecen tanto los estudios sobre el tema como el disefio de politicas basadas en

sus resultados, deriva de la gama de representaciones de que son objeto algunos
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elementos de la definicidn. De ahi que el término "pobreza” exprese realidades de

distinto significado.

indice de la pobreza multidimensional para Colombia (IPM — Colombia)
1997 — 2010 (Pinzon, indice de Pobreza Multidimensional para Colombia (IPM-
Colombia) 1997- 2010, 2011), este articulo es una iniciativa del Departamento
Nacional de Planeacion basada en la metodologia de Alkire y Foster (AF) (2007,
2011a). La metodologia propuesta para Colombia se compone de cinco
dimensiones: condiciones educativas del hogar, condiciones de la nifiez y la
juventud, salud, trabajo, y acceso a los servicios publicos domiciliarios y las
condiciones de la vivienda. El indice utiliza una estructura de ponderacién anidada,
en la que cada dimension tiene el mismo peso y cada variable tiene el mismo peso
al interior de cada dimension. Se presentan, de forma muy general, algunos
resultados del indice. Los resultados del IPM Colombia indican que la pobreza
multidimensional en Colombia se redujo entre 1997 y 2010. Se hizo un analisis por
zona urbana y rural, a pesar que hubo reduccién de la pobreza multidimensional, se
concluye que perduran grandes diferencias entre la poblacion pobre y no pobre.
Donde se observan grandes desigualdades regionales. Se presenta aplicaciones del

IPM-Colombia con propositos de politica publica.

Recuento y medicion multidimensional de la pobreza Foster (2008) este
trabajo propone una nueva metodologia para la medicion multidimensional de la
pobreza que consiste en (i) un método de identificacion px que extiende los enfoques
tradicionales de interseccion y unién, y (ii) una clase de mediciones de pobreza M,

que satisface una variedad de propiedades deseables, incluyendo la
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descomponibilidad. El paso de identificacion que utilizamos hace uso de dos tipos
de linea de corte: en primer lugar, una linea de corte dentro de cada dimension para
determinar si una persona sufre privaciones en esa dimension; en segundo lugar, una
linea de corte entre las dimensiones que identifica a los pobres contando la cantidad
de dimensiones en las cuales una persona sufre privaciones. El paso de agregacion
emplea las mediciones de FGT, ajustadas adecuadamente para dar cuenta de la
multidimensionalidad. EI método de identificacion es particularmente adecuado
para ser utilizado con datos ordinales, al igual que lo es la primera de nuestras
mediciones: tasa ajustada de recuento. Ofrecemos ejemplos ilustrativos utilizando
datos de Indonesia y EEUU para mostrar como se podria utilizar nuestra

metodologia en la practica.

Propuesta de un indicador de bienestar multidimensional de uso del tiempo
y condiciones de vida aplicado a Colombia, el Ecuador, México y el Uruguay
Benvin (2016), en el presente articulo se invita a discutir el marco conceptual y
metodoldgico de un indicador de bienestar multidimensional, que incluye una
dimension de uso del tiempo junto con dimensiones de condiciones de vida
usualmente incorporadas en este tipo de andlisis. Las carencias identificadas
mediante los componentes de este indicador se entienden como un obstaculo para el
desarrollo de las capacidades humanas. En este analisis se emplea la metodologia
de identificacion y agregacion de Alkire y Foster (2007 y 2013) y se muestran los
resultados para cuatro paises de la region (Colombia, Ecuador, México y Uruguay)
utilizando encuestas sobre el uso del tiempo y distinguiendo, ademas, por tipo de

hogar.
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(Boltvinik, Medicion multidimensional de pobreza. América Latina de
precursora a rezagada, 2013), este articulo, de caracter metodolégico cubre 4
elementos: Método de Medicién Integrada de la Pobreza que combinaba ingresos e
indicadores de NBI (necesidades bésicas insatisfechas), afiade la dimension tiempo
a NBI e ingresos y modifica los indicadores y los procedimientos de su combinacion
y la promulgacion de la Ley General de Desarrollo Social (LGDS) que hace oficial
y obligatoria la medicion multidimensional de la pobreza, se analiza la situacion
actual en México donde existen dos métodos oficiales multidimensionales de
medicion de la pobreza (que se aplican cada dos afios), uno a nivel nacional
instituido por la LGDS (y desarrollado por el Coneval, organismo del Gobierno
Federal) y otro (la variante mejorada del MMIP, la experiencia mexicana podria
servir de guia para desarrollar un método multidimensional de medicion de la

pobreza aplicada en América Latina.

Segun Pefia (2015) un indicador de pobreza multidimensional alternativo
para Venezuela, afio 2015. Menciona que se desarroll6 un Indicador de Pobreza
Multidimensional Alternativo particularizado para el caso venezolano, con la
finalidad de estimar los factores que inciden sobre este fendmeno social, a partir de
los datos recolectados mediante la Encuesta de Hogares por Muestreo. El desarrollo
mediante la utilizacion de la técnica multivariante de Analisis de Correspondencias
Multiples se determinaron las variables que caracterizan en mayor grado el
comportamiento de dichos datos, asi como su respectiva ponderacién, a través de
las cargas factoriales. Elaborando de esta manera la ecuacién para el indicador

propuesto. Y se lleg6 a la conclusion que se clasificaron los hogares bajo analisis en
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tres grupos, hogares que no se encuentran bajo condiciones de pobreza, hogares
pobres y otros que se hallan en pobreza extrema. El Indicador evidencio que las
variables mas significativas representan las condiciones de infraestructura y el
acceso a los servicios. Entonces se obtuvo una clasificacion de manera similar a la
realizada por el Instituto Nacional de Estadistica mediante la metodologia de
Necesidades Basicas Insatisfechas, ofreciendo de esta manera un Indicador que
permite estimar el porcentaje de hogares que se encuentran bajo condiciones de
pobrezay pobreza extrema, desde el punto de vista multidimensional. Conclusiones:
Mediante la construccion de dicho Indicador se propone una nueva metodologia
para el estudio de la pobreza desde el punto de vista multidimensional, donde las
variables y su respectiva ponderacién o importancia en el momento de clasificar un
hogar no quedan a juicio del investigador, sino que la metodologia establece dichos

parametros de manera directa.

“La pobreza monetaria desde la perspectiva de la pobreza multidimensional: el caso
peruano”, afio 2017. Existen varios enfoques sobre la pobreza, pero hay dos que son
méas usados: la pobreza monetaria y la pobreza multidimensional. Este trabajo
analiza de los determinantes de la pobreza en el Per( vinculando ambos enfoques
por medio de una regresion logistica en distintos periodos. Se halla que el acceso a
servicios (agua, electricidad, telefonia) y la propiedad de la vivienda reducen
considerablemente la probabilidad de ser pobre, y que tener seguro de salud también
la reduce, pero en una menor medida. Resalta el hecho de que tener educacion

primaria o secundaria no incide significativamente en la reduccion de la
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1.3.

1.4.

1.5.

probabilidad de ser pobre, lo cual puede deberse a restricciones en el actual mercado

de trabajo (Dante A. Urbina, 2017).

Formulacion del problema de investigacion
¢Cudl es el indicador de la pobreza multidimensional en los distritos de la Provincia

del Santa, 20177

Delimitacion del estudio

En este estudio no pretende establecer ningun tipo de relacién causal entre
las variables, puesto que la técnica de analisis de correspondencias tiene como
finalidad la identificacion de las similitudes entre las categorias de una variable y

las categorias de otra.

Se menciona que este estudio si requiere de variables cuantitativas no sera

posible su desarrollo ya que se aplicaria otra técnica llamada el analisis factorial.

Justificacion e importancia de la investigacion

El ACM es una herramienta cuantitativa en el sentido de que el proceso de
datos es estadistico, fue utilizada por Bourdieu y su equipo justamente para poner
en juego variables de naturaleza cuantitativa y cualitativa. Ademas, si bien hay que
trabajar con una gran masa de datos totalmente estructurados (muchas unidades de
analisis o individuos y muchas variables o modalidades), “sus resultados solo

cobran sentido al asociarlos a informacion cualitativa.

El proposito es resumir un espacio de propiedades generando nuevas

variables—resumen denominadas factores (o0 ejes) que ponen en evidencia las
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diferencias entre las unidades de analisis (individuos en estudio) de acuerdo con las

combinaciones de las caracteristicas que presentan.

De manera que, se transforman las tablas en gréaficos o diagramas en los
cuales es posible visualizar las distancias entre modalidades y entre individuos en

los espacios originales.

Por lo tanto, individuos con caracteristicas semejantes apareceran proximos
en el espacio y, simultdneamente, cada una de las modalidades se localizara en el
espacio de los individuos. Asi, las modalidades asociadas presentaran coordenadas
similares. A partir de la nocion de distancia entre objetos y entre grupos de objetos,
el ACM permite construir tipologias en el conjunto de estos objetos construyendo
asi la visualizacion de la determinacion de una estructura. El presente estudio servira

para estudios posteriores sobre anélisis de correspondencias multiples.

En las Ultimas décadas el Pert ha sido destacado como uno de los paises
que no ha reducido la pobreza y presenta carencias en los indicadores que se miden
a través del indice de Pobreza Multidimensional, para ello se evaltia métodos o
técnicas estadisticas para analizar los resultados y que tan importante pueden
servirnos para la toma de decisiones, mas aun si existen en el estudio varias
variables y se desea avaluar la influencia de cada una de ellas entonces una de las
técnicas aplicables a este tipo de investigacion es la de Andlisis de Correspondencia
maultiple, técnica que nos permite representar las categorias de dos a mas variables
y estas suelen ser de preferencia Cualitativas en espacios de pequefias dimensiones.

Las razones que justifican la elaboracion de esta investigacion se resumen a continuacion:
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1.6.

Poder dar a conocer que no es suficiente evaluar la pobreza desde el enfoque
monetario, pues al dia de hoy, existen personas excluidas de la sociedad, los que

serian pobres no visibles para el Estado.

Ademas, de encontrar en nuestro pais una manera breve de medir la pobreza,
ya que a la actualidad no existen dimensiones establecida para este fin en Per,
tomaremos en cuenta las propuestas por OPHI, evaluando de esta manera que tan
viable y factible es la medicion de la pobreza multidimensional. En cambio,
analizaremos la relacion existente entre variables similares, mediante el analisis de
correspondencias multiples, de forma abreviada ACM. Investigaremos el tipo de
asociacion existente entre variables y su intensidad. Podemos llevar a cabo el ACM
sobre una matriz que contenga los datos codificados de forma binaria, la matriz
binaria, o bien sobre una matriz formada por todos los cruzamientos posibles entre
las variables, la matriz de Burt. Ambas posibilidades, muy relacionadas entre si, en

el que presentamos versiones mejoradas del ACM.

Objetivos de la investigacion

1.6.1. Objetivo general
Evaluar la pobreza multidimensional segin el analisis de

correspondencia multiple (ACM) en la provincia Del Santa, 2017

1.6.2. Objetivos especificos

e Determinar el nivel de pobreza multidimensional de la provincia del santa

de acuerdo a sus dimensiones educacion, salud y estandar de vida.

e Analizar la relacion que existe entre las dimensiones Educacion y Salud
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de las familias de la provincia del santa

e Analizar larelacion que existe entre las dimensiones educacion y bienestar
de infraestructura de las familias de la provincia del Santa

e Analizar la relacion que existe entre las dimensiones educacion y bienestar
de servicio de las familias de la provincia del Santa

e Establecer el Indicador de pobreza multidimensional de la provincia del

Santa con el analisis de correspondencia multiple.

29



CAPITULO II



MARCO TEORICO
2.1. Fundamentos tedricos de la investigacion

2.1.1. La Pobreza.

De manera general, se menciona que un individuo es pobre cuando su
nivel social de vida en relacion con su entorno esta por debajo de una base

limitada que se puede considerar minimo.

A continuacion, segin (Atkinson, 1987) podemos distinguir dos definiciones

fundamentales:

“Define a la pobreza subjetiva; llamada pobreza como insatisfaccion,
entonces por ellos se define como pobre a quien no estd satisfecho con su
situacién, por lo que se considera excluido de lo que él considera el modo normal
y estable de vida, con independencia de sus variedades econdmicas”. (Martinez

y Alvarez, 2003).

Entonces, es una Unica percepcion subjetiva del individuo o del hogar
(segln la unidad de analisis), donde se ven los unos a los otros como a si mismos

como pobres.

Entonces, son las emociones y las sensaciones de las propias personas los
aspectos y hechos que determinan si son pobres o no; al contrariode lo que

ocurria en la pobreza objetiva, donde era el propio investigador quién
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estableciera ese nivel minimo de vida.

Este concepto y anélisis de pobreza es capaz de llegar a conocer cual es la
bolsa de pobreza a estudiar, pero tiene el inconveniente de tener que decidir cuales
son esas necesidades minimas de subsistencia, ya que dependeran de cada
cultura, zona, tiempo en el que estamos en la actualidad, etc., con lo que es
complicado estipular qué bienes y servicios se incluyen en la cesta minima de
supervivencia. Podemos determinar una cierta dieta alimenticia minima que nos
garantice la supervivencia fisica del individuo; por lo tanto, se pueden incluir
otras necesidades basicas fundamentales como la educacion, vivienda, vestido,
etc.

De hecho, la (ONU, 1995) en la Cumbre Mundial de Desarrollo Social de
Copenhague, definié la pobreza absoluta como: “Condicion caracterizada por una
privacion severa de las necesidades humanas béasicas, que incluyen alimentos y agua
potable, asi como condiciones de higiene, salud, vivienda, educacion e
informacion”.

Asimismo, existe la pobreza relativa, tambien llamada pobreza como
exclusion, la cual define a un individuo como pobre cuando se encuentra en
condiciones de escasez de recursos respecto a su entorno, aunque su situacion no
pueda ser considerada tan urgente como la anterior. Esto es, cuando por razones
economicas una persona se ve marginado del acceso de bienes y servicios de los que
pueden disfrutar la mayoria de sus conciudadanos. De aqui podemos deducir que
quienes son calificados como pobres lo son en un momento y pais determinados, y

podrian no serlo en otras circunstancias, es decir, en otro pais 0 en otro momento
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(Sen, 1979).

Eurostat, (2000) refiere que esta nocidn estd mas cerca del concepto de
exclusion social y es la que habitualmente se utiliza en los paises de nuestro entorno,
estando incluso presente en la definicion oficial de la Unidn Europea que desde 1984
califica como pobre a: “Aquella persona cuyos recursos (materiales, culturales y
sociales) son tan limitados que los excluyen del minimo nivel de vida aceptable en
el Estado Miembro en el que viven”. (p.49).

Es frecuente, también, distinguir dentro de la pobreza relativa los niveles de
gravedad por rangos, con la finalidad de crear grupos de individuos segin su
intensidad, asi el autor Lopez-Aranguren (2005) propone la diferenciacion siguiente
(dependiendo de la linea de pobreza empleada):

- Pobreza en general: situacion por debajo del 50 (o0 60%) de la medida central.
- Precariedad econdmica: situacion entre el 50 y el 35%.
- Pobreza moderada: situacion entre el 35y el 25%.
- Pobreza grave o severa: situacion entre el 25 y el 15%.
- Pobreza extrema: situacion por debajo del 15% de la media (0 mediana).
- Como se puede apreciar, las diferenciaciones son graduales, desviandose la
situacion hacia condiciones muy graves y extremas de pobreza.
2.1.1.1. Pobreza Multidimensional.
Actualmente se considera dos tipos de pobreza para poder realizar
estudios de investigacion y mejora en los programas de intervencion a los
grupos sociales (Barr, 2005).

Pobreza unidimensional
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Se refiere al estudio de la misma desde la perspectiva de una Unica variable
objeto de analisis. Destaca por excelencia el analisis de la renta, ya sea desde
el punto de vista del gasto o del ingreso. Y es el que tradicionalmente se ha
utilizado en los estudios de la economia de la pobreza.
Pobreza multidimensional
Alude al fendmeno de la pobreza desde un enfoque mucho mas completo, de
ahi que se pueda solapar con la pobreza integral, ya que incorpora otros
factores ademas del meramente monetario. Surge el estado de la vivienda,
salud, educacion, empleo, relaciones sociales, etc. (LOpez Aranguren
Quifones, 2005)

Esta acepcion es la mas compleja de todas pues incorpora un mayor nimero de variables

explicativas del fendbmeno, por tanto, la precision de la misma mejora, ayudando a describir

y explicar de manera mas eficiente el fendmeno de la pobreza.
El método de las necesidades basicas insatisfechas

Método NBI era el de proveer un método directo de “identificacion” de los pobres, tomando
en cuenta aspectos que no se ven necesariamente reflejados en el nivel de ingreso de un
hogar, y aprovechando el inmenso potencial de desagregacion geografica que permite la

informacion censal.

La fuente de informacion utilizada por el método NBI son los censos de poblacion y vivienda,
disponibles en practicamente todos los paises de América Latina. Esto se debe a que solo los
censos permiten lograr el grado de desagregacion geografica requerido para que un mapa de

pobreza sea Util en la identificacion de necesidades espacialmente localizadas.

el grupo de necesidades basicas a tomar en cuenta estd restringido por la fuente de
informacidn utilizada. Debido a su capacidad de desagregacion geografica, los censos de
poblacién y vivienda son la fuente usualmente utilizada en la elaboracion de mapas de

pobreza. Estos, sin embargo, no cuentan con datos sobre todas las caracteristicas y
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privaciones de un hogar. Por esta razon, las necesidades consideradas suelen limitarse a las
siguientes cuatro categorias: i) Acceso a una vivienda que asegure un estandar minimo de
habitabilidad para el hogar. ii) Acceso a servicios basicos que aseguren un nivel sanitario
adecuado. iii) Acceso a educacion bésica. iv) Capacidad de Salud para alcanzar niveles de

atencion en un centro médico.

2.1.2. Analisis de Correspondencias Multiples.

Se debe considerar una tabla de contingencia formada por n filas que
representan a los individuos y por, s columnas que representan las variables
categoricas con sus respectivas modalidades p, mutuamente excluyentes vy

exhaustivas (Figueras, 2003).
Latablatendra la forma Z = [Z1; ...; Zs] con Zi matriz n X pk; para k= {1; ...; s},

de manera que:

Zij = L1 si el i-ésimo individuo i = {1; ...; n}, selecciono la modalidad j /= {1;
.5Ph

Zij = 0 en caso contrario

A continuacion, se muestra la proposicion siguiente indica la forma del estadistico
ji-cuadrado para la matriz binaria Z en caso esta fuera tratada como una tabla de

contingencia.

Proposicion El estadistico ji-cuadrado asociado a la prueba de independencia

sobre la matriz binaria Z viene dado por:

X? = n(pk — s)

35



Se recuerda que la inercia en una tabla de contingencia se calcula como
el estadistico ji-cuadrado divido entre n. Sin embargo, dentro del contexto de
la matriz binaria, n tendria que ser reemplazado por nQ. Asi se tiene que la
inercia de esta matriz viene dada por:

X: n(-
7(2) = 2z _ —U @
nQ nQ
2.1.2.1. Analisis con la matriz de Burt.

Una estructura alternativa de datos para el ACM es tomar, en lugar de

la matriz binaria Z, la matriz Burt B definida por:
B=2"7=[2,2,...2y| |Z125 ... Z,]
Z1Zy Z1Z, Z{Z, D; Niz.. Ny
_|Z2, 7}z, ZiZo|_ [Nz D2 Nz

Z4Zy  Z4Z,  Z4Zpl INig Nig Dg

Compuesta por todas las tablas de contingencia Ngs resultantes de cruzar todas
las variables de interés dos a dos para q # s y matrices diagonales Dyq
conteniendo las frecuencias marginales de las categorias de la variable q de
cruzar esta variable consigo misma. La otra forma 'clasica ' de definir el ACM
es efectuando el AC a la matriz de Burt. En tal caso un analisis similar al visto
en la proposicion anterior lleva a descomponer el estadistico ji-cuadrado de

independencia para la matriz de Burt de la manera siguiente.

El estadistico ji-cuadrado asociado a la prueba de independencia sobre la

matriz de Burt B viene dado por:
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X2(B)= ) Xi+n( - Q)

q+s

Donde Xés denota al estadistico ji-cuadrado asociado a la tabla de

contingencia NQgs

2.1.2.2. Comparacion del ACM de las matrices binaria y de Burt.

Las dos formas de definir el ACM se relacionan de la siguiente manera:

- En los dos andlisis, las coordenadas estandares son idénticas.

- Las inercias principales del analisis de Burt son los cuadrados de los de
la matriz binaria.

- Dado que las inercias principales son menores que 1, sus cuadrados daran
valores mas pequefios. en consecuencia, los porcentajes de inercia seran

siempre mayores en el andlisis de Burt.

2.1.2.3. Inercia de la matriz de Burt.

Todas las subtablas que componen la matriz de Burt tienen los mismos
valores marginales totales de las y columnas. La inercia de B sera la media de
las inercias de las sub tablas Bgs, que lo componen. Los altos valores de las
inercias de las matrices de la diagonal de la matriz de Burt explican por qué
su inercia total es tan alta y por lo tanto también explica los bajos porcentajes
de la inercia de los ejes. Esto provoca una subestimacion de la calidad de los

mapas que resulten de este tipo de analisis.
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2.1.2.4. ldentificacion del numero correcto de dimensiones.

Nuevamente, la pregunta que surge es cuantas dimensiones
considerar. De acuerdo con Camiz y Gomes (2012), esto puede ser resuelto
aplicando el argumento sugerido por Benzécri (1979) y Greenacre(1988,
2006) que sostiene que hay que limitar la atencion solamente a los autovalores
de la matriz binaria mayores que su media. Se prueba que dicha media es 1/Q.
Siendo los autovalores de la matriz de Burt las raices de los autovalores de la
matriz binaria, entonces solo debera considerarse las dimensiones que

cumplan:

1
> =
~0

Por otra parte, Ben Ammou y Saporta (1998, 2003) sugieren estimar la
significatividad de los autovalores del ACM (nuevamente considerando la
matriz binaria) de acuerdo a su distribucion. Para esto muestran que, bajo la
Hipdtesis de independencia por pares, la medida de dispersion de loa

autovalores en el ACM:

k
1 1
P =3 Q=)
k=1 Q
Satisface que:

1
% = E[Sf] = mzm -QU; -1

i#j

y consideran que el intervalo1/Q + 2¢ debera de contener aproximadamente

alrededor del 95 % de los autovalores.
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1)

2)

3)

ETAPAS DEL ANALISIS DE CORRESPONDENCIA MULTIPLE -

HOMALS

Segln Saavedra (2012) son los siguientes:

Objetivos del modelo de correspondencia multiple: El objetivo del anélisis de
correspondencia multiple es describir las relaciones entre dos o méas variables
nominales multiples en un espacio de pocas dimensiones. Dichas dimensiones
contienen las categorias de las variables, asi como los objetos pertenecientes a dichas
categorias. La forma de visualizar dichas dimensiones es a través de Mapas
Perceptuales. Un mapa perceptual estd compuesto de ejes de coordenadas y puntos.
Los puntos representan a objetos y categorias de las variables. Los ejes (dimensiones)
definen el espacio de representacion de los puntos. A diferencia de las técnicas
estandar, ademas de evaluar las relaciones entre variables, permite conocer la relacion

entre las categorias de una misma variable y entre las categorias de distintas variables.

Disefio de la investigacion: El disefio de la investigacion del ACM es descriptivo e
interdependiente. EI nimero de variables incluidas en el analisis puede ser mas de
dos, con un nivel de medida nominal. En el caso de variables ordinales o intervalares
pueden ser incluidas, pero deben ser recodificadas para aproximarlas a categorias, y
con ello se asume una pérdida de informacién. El tamafio muestral no afecta los
resultados. Por ejemplo, si las asociaciones son las mismas, para una muestra de 100
y de 1200 casos respectivamente, los resultados seran idénticos y los resultados
similares.

Supuestos en el analisis de correspondencia multiple: El andlisis de
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4)

correspondencia multiple posee una relativa libertad respecto a supuestos basicos.
Los datos pueden estar medidos en cualquier escala, principalmente nominal, y
representa igualmente bien relaciones lineales como no lineales. Lo importante es la
existencia de relaciones (asociacion) entre las variables.

Obtencion de resultados y valoracion del ajuste conjunto

4.1) Procedimiento

La técnica consiste en transformar una serie de variables nominales en dimensiones
numeéricas. Las nuevas dimensiones recogen la asociatividad existente entre las
variables nominales, es decir, las primeras dimensiones recogen lo comun, y las

Gltimas captan lo especifico, que existe entre las variables del analisis.

En forma bésica, el procedimiento de obtencion de resultados implica 2 etapas

generales:
4.1.1) Obtencién de Dimensiones (Factores)

4.1.2) Obtencidn de valores numéricos para los objetos (casos) y cuantificacién de

categorias.

4.2) Valoracion del ajuste conjunto

En resumen, el andlisis de correspondencias multiples consiste en la creacion de
nuevas dimensiones, similar al analisis de componentes principales. La mayoria de
las veces el modelo genera mas de dos dimensiones, pero en la practica se utilizan

las dos primeras dimensiones para interpretar una serie de relaciones. Los textos de

40



analisis de datos fundamentan la utilizacion sola de las dos primeras dimensiones,
debido a que los mapas perceptuales con mas dimensiones complejizan el analisis
y son de dificil interpretacion. Esta posicion practica del analisis excluye el caracter

estructural de la técnica y no contesta una de las preguntas claves del analisis:

¢Son suficientes las dos primeras dimensiones, que se utilizan en el mapa

perceptual, para explicar las relaciones entre las variables incluidas en el modelo?

Para responder dicha pregunta, es necesario un analisis digital de toda la
informacion, para recién en su etapa posterior utilizar el mapa, ya validado con dos
0 més dimensiones. Los textos de anlisis de datos utilizan la informacion digital a

partir del mapa ya generado, y concentran su analisis en las dimensiones del mapa.

5) Interpretacion de los resultados
La interpretacidn de resultados comienza con un analisis del ajuste total y la historia
de iteraciones. Observar las iteraciones permite ver ¢con qué dificultad se obtuvo el
resultado?, Es decir, a mayor nimero de iteraciones mayor es la dificultad de

obtener una solucién 6ptima.

Reglas para la interpretacion

Para ver que existen afinidades entre resultados, equivale decir que hay
individuos que han seleccionado simultaneamente todas o casi todas, los mismos

resultados.

El andlisis de correspondencia multiples evidencia a los individuos con

perfiles semejantes respecto a los atributos seleccionados en su descripciéon. De
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2.2.

acuerdo con las distancias entre elementos de la tabla disyuntiva completa y la

relaciones baricéntricas, y se expresa.

Dos individuos son semejantes si han seleccionado globalmente las mismas
modalidades, eso quiere decir que la cercania entre individuos en términos es de

semejanzas.

La cercania o proximidad entre modalidades de variables diferentes en términos de
asociacion; es decir, estas modalidades corresponden a puntos medios de los
individuos que las han seleccionado, y son proximas porque estan ligadas a los
mismos individuos o individuos parecidos.

La proximidad entre dos modalidades de una misma variable en términos de
semejanza; por construccion, los procedimientos de una misma variable son
excluyentes. Si ellas estan cerca, su proximidad se llega a interpretar en términos de
semejanza entre grupos de individuos que se hayan seleccionado (con respecto a las

otras variables activas del andlisis) (Luis Guillermo Diaz Monroy, 2012).

Marco Conceptual
2.2.1. Pobreza.

La pobreza es una situacién o una condicion social y econdmica de la
poblacidn que no le permite satisfacer sus necesidades basicas, ya sean estas fisicas
0 psiquicas.

» Educacion: Formacion destinada a desarrollar la capacidad intelectual,
moral y afectiva de las personas de acuerdo con la cultura y las normas de

convivencia de la sociedad a la que pertenecen.
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» Anos de escolaridad completos: Cumplir con los tiempos de estudio en la
educacion bésica regular que se brinda al alumnado. Los servicios
educativos se brindan por niveles educativos:

Educacion inicial. Se ofrece en cunas (para nifios menores de 3 afios),
jardines para nifios (de 3 a 6 afios) y a través de programas no escolarizados,
destinados a nifios de bajos recursos en las areas rurales y urbano-
marginales. Segun la Constitucion de 1993, es obligatorio un afio de
educacion inicial, para la poblacion de 5 afios de edad.

Educacion primaria. El segundo nivel dura seis afios y atiende a los
menores de entre los 6 a 12 afios de edad. Para ser promovido se necesita un
promedio de 15 (sistema vigesimal de evaluacion) y aprobar por lo menos
lenguaje o matematicas (basico).

Educacion secundaria. El tercer y Gltimo nivel dura cinco afios. Atiende a
jévenes de entre 12 a 17 afios de edad. Se organiza en dos ciclos: el primero,
general para todos los alumnos, dura dos afios el cual resulta obligatorio y
que junto a la educacion primaria constituyen el blogue de la educacion
obligatoria; el segundo, de tres afos, es diversificado, con opciones
cientifico-humanista y técnicas. Segun la Constitucion de 1993, también la
ensefianza secundaria es obligatoria.

» Nutricién: Es la ingesta de alimentos en relacion con las necesidades
dietéticas del organismo. Una buena nutricion (una dieta suficiente y
equilibrada combinada con el ejercicio fisico regular) es un elemento

fundamental de la buena salud.
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» Mortalidad infantil: Es el indicador demogréafico que sefiala el nimero de
defunciones de nifios en una poblacion de cada mil nacimientos vivos
registrados, durante el primer afio de su vida.

> Electricidad: Forma de energia basada en esta propiedad, que puede
manifestarse en reposo, como electricidad estatica, 0 en movimiento, como
corriente eléctrica, y que da lugar a luz, calor, campos magnéticos, etc.

» Saneamiento:

Conjunto de técnicas y sistemas destinados a mejorar las condiciones higi

énicas de un edificio, una comunidad o una ciudad.
2.2.2. Analisis de Correspondencia Multiple (ACM).

El analisis de correspondencia multiple es un analisis de correspondencia
simple aplicada no s6lo a una tabla de contingencia sino a una tabla disyuntiva
completa, en el sentido que una variable categorica asigna a cada individuo de una
poblacién una modalidad, y, en consecuencia, particiona (de manera disyuntiva y
exhaustiva) a los individuos de la poblacion. (Luis Guillermo Diaz Monroy, 2012)
Tabla de Burt: Para cada pregunta o variable, sus pj respuestas o modalidades
permiten particionar la muestra en maximo p; clases. Para dos variables, con
modalidades piy pj, la particion del conjunto de individuos viene determinada por
las celdas o casillas de la tabla de contingencia que éstas conforman esta particion
tiene pi x p; clases. Esto puede generalizarse al caso de dos 0 méas variables.
Recuérdese que una tabla disyuntiva X es aquella cuya codificacion para las
entradas sefiala la pertenencia de cada individuo en la respectiva variable. A partir

de una tabla disyuntiva completa X se construye una tabla simétrica B (B= X’X) de
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tamanfo (p x p) que contiene las frecuencias para los cruces entre todas las variables

(Pefa, 2015).
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CAPITULO 111



MARCO METODOLOGICO

3.1.

3.2.

Hipotesis central de la investigacion
El nivel de la pobreza multidimensional en los distritos de la Provincia del Santa,

2017 con un analisis de correspondencia multiple es de nivel Regular.

Variables e indicadores de la investigacion

Dimensiones

a) Definicion conceptual

Pobreza multidimensional:

Estudios e investigadores especializados han demostrado que la pobreza es un
fendmeno multidimensional y multicausal, por ello vivir en pobreza no solo implica
la falta de bienes o servicios necesarios para el bienestar material, sino también la
oportunidad de vivir una vida digna. Los afios de vida pueden acortarse
prematuramente o puede discurrir dificil, dolorosa o riesgosa, asimismo, puede estar
privada de conocimientos y comunicacion. También se puede denegar la confianza
y el respeto por si mismo, asi como el respeto de los demés. Todos son aspectos de
la pobreza que limitan y afectan la vida de las personas. La pobreza

multidimensional para poder describirla tenemos que expresar con dimensiones:

Educacion:

Formacion destinada a desarrollar la capacidad intelectual, moral y afectiva de las
personas de acuerdo con la cultura y las normas de convivencia de la sociedad a la
que pertenecen.
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Salud:

Estado en que un ser humano y organismo vivo no tiene ninguna lesion ni padece

ninguna enfermedad y ejerce con normalidad todas sus funciones.

Estandar de vida:

Es la percepcion que un individuo tiene su lugar en la existencia en el contexto de
culturay del sistema de valores en los que vive y en la relacidn con sus expectativas,
sus normas, sus inquietudes. Se trata de un concepto amplio que esta influido de un
modo complejo por la salud fisica del sujeto, su estado psicoldgico, su nivel de
independencia, sus relaciones sociales, asi como su relacion con los elementos

esenciales de su entorno (OMS, 2005).

b) Definicion operacional

Educacion:

Periodo medido en afios escolares que una persona ha permanecido en el sistema

educativo formal. (Venescopio, 2006).

Asistencia Escolar.

Presencia permanente a clases de una poblacién controlado por un profesor en la

que haré constar la presencia o ausencia de los estudiantes.

Dimensiones Definicion Indicadores items Escala
Pobreza
. Formacion Afios de EDO1 _
Multidimensional Educacién destinada a | escolaridad » Nominal
desarrollar la | completos (2
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capacidad Asistencia de | EDO04
intelectual, moral | los nifios a la ©)
y afectiva de las | escuela
personas de EDO02
Leery
acuerdo con la Escribir @
cultura 'y las
normas de EDO3
convivencia de la | Continuidad @
sociedad a la que
pertenecen. Tic’s EDOS
Estado en que un ser SAOL
u organismo vivo | Limitaciones
no tiene ninguna )
Salud Ie_sic')n ni - padece Nominal
ninguna _ SAO2
enfermedad y ejerce | Enfermedad
con normalidad )
todas sus funciones.
Es la percepcion Electricidad BBS_03
que un individuo 0
tiene su lugar en la Saneamiento | BS_02
existencia en el ®)
Agua BSO01
Bienestar de | CONteXt0 de 2)
cultura'y del Combustible Nominal
Servicio sistema de valores BS04
en los que vivey | para cocinar 2
en la relacion con
sus expectativas, | Bienesy BS05
sus normas, sus .
inquietudes. Servicios )
En un territorio, es | Piso BI03
la intervencion 8
primaria del ser Vivienda BIOL
Bienestar de | humano, que ©)
inicialmente Cuartos BIO5 Nominal
Infraestructura | provee de los @
servicios basicos
(aguay vivienda) Pared B(lso)z
e instalaciones,
para permitir Techos BI04
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ampliar el area de
influencia de las
actividades
humanas y
optimizar su
gestion 'y
desarrollo.

3.3. Métodos de la investigacion
El presente estudio se utilizara el método descriptivo, cuya preocupacién primordial
radica en describir las variables a estudiar.

3.4. Disefio 0 esquema de la investigacion
En este estudio se realiza un disefio no experimental, transversal y retrospectivo en

la pobreza multidimensional.

3.5. Poblacion y muestra
3.5.1. Poblacion
La poblacion de estudio esta definida como el conjunto de todos los hogares y sus
ocupantes residentes en el area urbana y rural de la provincia del santa. Por no ser
parte de la poblacion de estudio, se excluye a los miembros de las fuerzas armadas
que viven en cuarteles, campamentos, barcos, y otros. Tambien se excluye a las
personas que residen en viviendas colectivas (hoteles, hospitales, asilos y claustros

religiosos, carceles, etc.).

La poblacion estuvo constituida por 295 899 hogares de la provincia del Santa en

condiciones bajas y muy bajas de pobreza en los afios 2017. (INEI, 2017).
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3.5.2. Muestra

3.6.

El marco muestral para la seleccion de la muestra de la Encuesta Nacional de
Hogares se basa en la informacion estadistica de los Censos Nacionales de

Poblacion y Vivienda, asi como del material cartografico respectivo.

La muestra estuvo constituida por 477 hogares en las areas urbanas y rural, después
de la depuracion de datos (llenado incompleto de familias) se simplifico a una
muestra constituida por hogares de la provincia del Santa, en el periodo Enero —
diciembre 2017. El nivel de confianza de los resultados muéstrales de un 95%.

El tipo de muestreo que se aplico fue por conglomerados en area urbanay area rural,
Para el Conglomerado Urbano se define como el area geografica que esta
conformada por una manzana o un conjunto de manzanas que estan ubicadas dentro
de la zona censal y que en promedio suman 140 viviendas aproximadamente, para
el Conglomerado Rural se define como el area geogréafica conformada por uno o
mas centros poblados que en promedio suman 100 viviendas particulares. INEI,

2017).

Actividades del proceso investigativo

La presente investigacion utilizo la base de datos obtenida de la pagina oficial del
Instituto Nacional de Estadistica e Informética (INEI), de la Encuesta Nacional de
Hogares Actualizada: Condiciones de Vida y Pobreza — ENAHO del periodo Enero
— Diciembre del afio 2017. (INEI, 2017).

http://iinei.inei.gob.pe/microdatos/Consulta por Encuesta.asp
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3.7. Técnicas e instrumentos de la investigacion
Como instrumento de medicion de datos se aplico el cuestionario CED-01-100 2017
dirigida a las viviendas que abarca los 20 items relacionados a la pobreza
multidimensional en sus variables Educacion, Salud y Estandar de vida, en el cual

se detalla los siguientes contenidos:

» Datos de la Vivienda

» Datos del Hogar

» Datos de Educacion

» Datos de Salud

Para la medicion de la pobreza multidimensional y con sus dimensiones se realizo

por los niveles de las necesidades basicas insatisfechas (NBI), aplicadas por el

ENAHO:
Niveles de Pobreza Condicién de pobreza segin NBI
Aceptable Hogar con todas las NBI
Regular Hogar con falta de 1 NBI
Pobres Hogar con falta de 2 NBI
Pobre Extremo Hogar con falta de 3 a mas NBI

3.8. Procedimiento para la recoleccion de datos
El siguiente proyecto de investigacion se desarrollaron 2 procedimientos para el
primero, para medir el nivel de pobreza se aplico el método de necesidades basica
insatisfechas (NBI) este método toma en consideracion un conjunto de indicadores
relacionados con necesidades basicas estructurales (Vivienda, educacion, salud,
infraestructura publica, etc.) que se requiere para evaluar el bienestar individual.
Este metodo presta atencion fundamentalmente a la evolucion de la pobreza

multidimensional, y por tanto no es sensible a los cambios de una coyuntura
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3.9.

econdmica y permite una vision especifica de la situacion de pobreza, considerando
los aspectos sociales, Con el método de las Necesidades Basicas Insatisfechas, el
INEI a empleado los siguientes indicadores como Viviendas con caracteristicas

fisicas inadecuadas; Hogares en hacinamiento; Vivienda sin servicio higiénico;
Hogares con al menos un nifio que no asiste a la escuela; Hogares con el jefe de
hogar con primaria incompleta y con tres personas 0 mas por perceptor de ingreso,
Para el INEI determina el nimero de ellas en cada hogar y luego, presenta la
proporcion de personas que tienen por lo menos una NBI (Necesidad Basica
Insatisfecha), ello se aplico en la tabla 1 de los resultados con los datos de la
provincia del santa. En el Segundo procedimiento se uso la técnica estadistica
descriptiva y exploratoria cuyo objetivo es resumir una gran cantidad de datos en un
numero reducido de dimensiones, con la menor perdida de informacion denominada

Analisis de Correspondencias Multiples.

Técnicas de procesamiento y analisis de los datos

Dentro de las técnicas de Analisis de Correspondencia Multiple, se aplica a tablas
de contingencias en donde por filas hay (n) individuos y por columnas (s) variables
categoricas con (pi =1,2,L,s) mutuamente excluyentes y exhaustivas, se realizd un
analisis de correspondencias sobre la llamada matriz de Burt, y la Proximidad entre
individuos en términos de parecido, la Proximidad entre modalidades de variables
diferentes en términos de asociacion, y la Proximidad entre modalidades de una
misma variable en términos parecidos. Para realizar el andlisis de los datos se

desarroll6 en el software estadistico IBM SPSS v. 26
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Siguiendo los siguientes procedimientos:
Reduccion de dimensiones, Escalamiento éptimo, Gréaficos (Variables y Objetos),
Estadistica Descriptiva, Discretizar, Objetos suplementarios, Método de

Normalizacion, Criterios, Cuantificaciones y contribuciones de las categorias.
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CAPITULO 1V



RESULTADOS Y DISCUSION

4.1. Resultados

Tabla 1

Nivel de la pobreza multidimensional segun las necesidades bésicas insatisfechas (NBI) en

la provincia del santa, 2017

Niveles de Pobreza

Distrito Hogares Aceptable Regular Pobres Pobre Extremo
Ninguna NBI 1 NBI 2 NBI 3 amas NBI
N° % N° % N° % N° %
Chimbote 196 4 2.0 174  88.8 18 9.2 0 0.0
Nuevo Chimbote 168 1 0.6 140 83.3 25 14.9 2 1.2
Coishco 26 1 3.8 23 88.5 2 7.7 0 0.0
Santa 32 2 6.3 30 93.8 0 0.0 0 0.0
Caceres del Peru 16 0 0.0 11 68.8 5 31.3 0 0.0
Macate 8 0 0.0 6 75.0 2 25.0 0 0.0
Moro 0 0 0.0 0 0.00 0 0.00 0 0.0
Nepefia 25 0 0.0 20 80.0 5 20.0 0 0.0
Samanco 6 0 0.0 4 66.7 2 333 0 0.0
Provincia 477 8 1.7 408 855 59 12.4 2 0.4

Nota. La informacion recolectada de 477 hogares permitio establecer los niveles de
pobreza en la Provincia del Santa el 2017 (Tabla 1). Se encontré que la pobreza extrema
alcanzo el 1.2 % y la pobreza 25.0 %. El distrito con mayor pobreza extrema fue Nuevo

Chimbote (1.2%).
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Figura 1

Nivel de la pobreza multidimensional segun las necesidades basicas insatisfechas (NBI) en

la provincia del Santa, 2017
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Tabla 2

Caracteristicas de la pobreza multidimensional segun el analisis de correspondencia

multiple (ACM) en la provincia del santa, 2017

MODELO MATEMATICO

Varianza contabilizada para

Numero de iteracion Total Aumentar Pérdida

372 3.132701 .000008 12.867299
a. El proceso de iteracion se ha detenido porque se ha alcanzado el valor de prueba de convergencia.

CARACTERISTICAS DE LAS DIMENSIONES

Varianza contabilizada para

Dimensién Alfa de Cronbach Total (autovalor) Inercia
1 797 3.954 247
2 722 3.099 194
3 612 2.346 147
Total 9.398 .587
Media 7262 3.133 .196

a. La media de alfa de Cronbach se basa en la media de autovalor.

Nota. Podemos observar que los valores de la inercia para la dimension 1 es 0.247, para la
dimensién 2 es 0.194 y para la dimension 3 es 0.147, respectivamente.

La tabla de resumen del modelo permite observar que tiene un numero de iteraciones de 37
para llegar a encontrar el modelo adecuado y se crearon 3 dimensiones. El autovalor de
cuenta en la proporcion de informacion del modelo que es explicada por cada dimension;
permite analizar la importancia de cada una de ellas. Se puede observar que la primera
dimensién es mas importante para el modelo que la segunda y la tercera dimension. Asi
mismo, explica 24.7% que la segunda 19.4% vy la tercera con 14.7%, lo cual se espera que
las dimensiones que se esperan puesto que las mismas se obtienen a raiz de Anélisis de
correspondencia a mayor dependencia de las variables mayor inercia, esto quiere decir que
las categorias presentan mayor dispersion de varianza en la primera dimension y en las

dimensiones 2 y 3, son parecidas en cuanto a variabilidad. El alfa de Cronbach indica también
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que tan relacionadas estan las variables observables que componen las variables latentes, las
dimensiones, por lo que ambas dimensiones tienen una relacion directa.

Asi mismo, podemos sefialar que la dimension uno explica 24.7% de la variabilidad total,
en tanto la segunda dimension con 19.4% y tercera dimension explica con 14.7%.

En cuanto al diagrama de dispersion biespacial la relacion de la dimension 1 con la dimension
2 la dispersion es en algunos casos son muy dispersos y la dimension 1 con la dimension 3

la dispersion es més conjunta.
Figura 2

Diagrama de dispersién biespacial segun el analisis de correspondencia multiple (ACM)

en la provincia del Santa, 2017
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Tabla 3

Medidas discriminantes de correlaciones de la pobreza multidimensional en la provincia del
santa segun ENAHO 2017

Dimension

1 2 3 Media
Vivienda ,124 ,886 ,009 ,340
Paredes ,594 ,082 ,425 ,367
Piso ,559 ,019 ,070 ,216
Techo 415 ,021 173 ,203
Habitaciones ,241 ,042 ,143 142
Agua ,452 ,933 ,433 ,606
Barfio 541 ,932 ,241 571
Alumbrado ,156 ,027 ,037 ,073
Combustible ,149 ,036 ,001 ,062
Teléfono ,250 ,008 ,030 ,096
Estudio ,212 ,046 ,337 ,198
Matriculo ,133 ,026 ,063 ,074
Grado ,001 ,000 ,133 ,045
Internet ,118 ,024 , 115 ,086
Limitaciones ,001 ,004 ,055 ,020
Enfermedad ,009 ,012 ,081 ,034
Total activo 3,954 3,099 2,346 3,133

Nota. En la primera dimension tenemos las medidas discriminantes de todas las variables en
estudio y las importantes por las 3 dimensiones son: Para la Dimension 1; las paredes con un
0.594, el piso con 0.559 luego el bafio con 0.541, el techo con 0.415 y el agua con 0.452
todas estas variables perteneces a la dimension de bienestar de servicio e infraestructura. En
la Dimension 2; el tipo de vivienda con un 0.886, el agua con 0.933 y el bafio con 0.932
pertenecientes a las dimensiones de bienestar de servicio y infraestructura, y con menor
relacion. En la Dimension 3; estan el tipo de pared con 0.425 y el servicio del agua con 0.433
los mas elevados y con 2 Unicas variables pertenecen a las dimensiones de infraestructura y

servicio.
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Figura 3

Diagrama de dispersion biespacial por medidas discriminantes segun el andlisis de

correspondencia multiple (ACM) en la provincia del Santa, 2017
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Nota. El grafico de dispersion en funcion a los objetos y centroides se visualiza que en las

variables donde més hacen falta con las necesidades basicas insatisfechas son el tipo de

paredes, el tipo de pisos, el servicio del bafio, el servicio del agua, el tipo de techo y el tipo

de vivienda como las carencias basicas donde la pobreza es mas fuerte en los hogares de la

provincia del Santa.
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Tabla 4

Caracteristicas de la vivienda y del hogar segun bienestar de infraestructura, ENAHO 2017

Varianza contabilizada para

Dimensién Alfa de Total
Cronbach Inercia % de varianza
(autovalor)

1 723 2,370 A74 47,401

2 ,315 1,338 ,268 26,751

3 ,201 1,192 ,238 23,843
Total 4,900 ,980

Media ,485a 1,633 ,327 32,665

a. La media de alfa de Cronbach se basa en la media de autovalor.

Nota. Podemos observar que los valores de la inercia para la dimension 1 es 0.474, para la

dimensién 2 es 0.268 y para la dimension 3 es 0.238, respectivamente.

La tabla de resumen del modelo permite observar que se crearon 3 dimensiones. El autovalor
de cuenta en la proporcion de informacion del modelo que es explicada por cada dimensién;
permite analizar la importancia de cada una de ellas. Se puede observar que la primera
dimensién es mas importante para el modelo que la segunda y la tercera dimension. Asi
mismo, explica 47,40% que la segunda 26.75% y la tercera con 23.843%, lo cual se espera
que las dimensiones que se esperan puesto que las dimensiones que se obtienen a raiz de
Analisis de correspondencia a mayor dependencia de las variables mayor inercia, esto quiere
decir que las categorias presentan mayor dispersion de varianza en la primera dimension y
en las dimensiones 2 y 3, son parecidas en cuanto a variabilidad. El alfa de Cronbach indica
también que tan relacionadas estan las variables observables que componen las variables

latentes, las dimensiones, por lo que ambas dimensiones tienen una relacion directa.
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Asi mismo, podemos sefialar que la dimension uno explica 47.40% de la variabilidad total,

en tanto la segunda dimension con 26.75% y tercera dimensidn explica con 23.84%.

Tabla5

Variables transformadas de correlaciones caracteristicas de la vivienda y del hogar segun

bienestar de infraestructura, ENAHO 2017

Dimensién: 1 Tipo de El material mater'gll en El material ;ag;t?;ion
vivienda en las paredes: | : " en los techos: S .
0S pisos: vivienda:
Tipo de vivienda (tv) 1,000 ,150 ,166 ,120 ,094
El material en las paredes ,150 1,000 ,635 577 241
(EMPPE)
El material en los pisos Empp) ,166 ,635 1,000 ,548 ,303
El material en los techos &wmp) ,120 577 ,548 1,000 ,207
Habitaciones en la vivienda ,094 241 ,303 ,207 1,000
(CHTTV)
Dimension 1 2 3 4 5
Autovalor 2,370 ,950 ,864 457 ,359

Nota. En cuanto a la correlacion de las variables transformadas entre el material

predominante de los pisos es y el material predominante en las paredes es de 0.635, seguido

de: el material predominante en los techos es y el material predominante en las paredes es

0.577 y de: el material predominante en los techos es con el material predominante en los

pisos es, de 0.548, respectivamente.
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Figura 3

Graéfico de cuantificaciones para la caracteristica de la vivienda y del hogar, ENAHO 2017
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Mormalizacidn de principal de variable.

Tabla 6

Medidas discriminantes de correlaciones caracteristicas de la vivienda y del hogar segln
bienestar de infraestructura, ENAHO 2017

Medidas discriminantes
Dimension

Media
1 2 3

Tipo de vivienda (v ,088 219 252
El material en las paredes Empp) @ ,019 ,152 ,294
El material en los pisos Empp) (719 ,600
El material en los techos mpT) 170 068 288
Habitaciones en la vivienda cHTTv) 226 ,039 (332 ,199
Total, activo 2,370 1,338 1,192 1,633
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% de varianza 47,401 26,751 23,843 32,665

Nota. En la primera dimension tenemos las medidas discriminantes el cual tienen el siguiente

nombre por cada dimension y son las siguientes:

Dimensién 1: el material en las paredes: con 0.710, el material en los pisos: 0.719, seguido

de: el material en los techos: con 0.62, ellas son las que mas informacion reportan;

Dimensién 2: sélo tenemos una medida discriminante con en la variable: el material en los

pisos con 0.659, seguido de tipo de vivienda 0.450.

Dimension 3: El material en los pisos (EMPP) con un 0.421 y el de Habitaciones en la

vivienda (CHTTV) con un 0.332.

Figura 4

Medidas discriminantes de las caracteristicas de la vivienda y del hogar segln bienestar de
infraestructura, ENAHO 2017
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Tabla 7

Caracteristicas de la vivienda y del hogar segun servicios, ENAHO 2017

Varianza contabilizada para
Dimension ~ Alfade

Cronbach Total (autovalor) Inercia % de varianza
1 673 2,165 433 43,295
2 ,346 1,383 277 27,660
3 ,168 1,155 ,231 23,102
Total 4,703 941
Media 4532 1,568 314 31,352

a. La media de alfa de Cronbach se basa en la media de autovalor.

Nota. Con respecto del modelo permite observar que se crearon 3 dimensiones el autovalor
de cuenta en la proporcion de informacion del modelo que es explicada por cada dimensién;
permite analizar la importancia de cada una de ellas. Se puede observar que la primera
dimensién es mas importante para el modelo que la segunda y la tercera dimension. Asi
mismo, explica 43,295% que la segunda 27.66% y la tercera con 23.102%, lo cual se espera
que las dimensiones que se obtienen a raiz de Analisis de correspondencia a mayor
dependencia de las variables mayor inercia, esto quiere decir que las categorias presentan
mayor dispersién de varianza en la primera dimension y en las dimensiones 2 y 3, son
parecidas en cuanto a variabilidad. El alfa de Cronbach indica también que tan relacionadas
estan las variables observables que componen las variables latentes, las dimensiones, por lo
gue ambas dimensiones tienen una relacion directa.

Asi mismo, podemos sefialar que la dimension uno explica 43.295% de la variabilidad total,

en tanto la segunda dimension con 27.66% Yy tercera dimension explica con 23.102%
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Tabla 8

Variables transformadas de correlaciones caracteristicas de la vivienda y del hogar segln
servicios, ENAHO 2017

Variables transformadas de correlaciones

Donde Abastece El bafio del ~ Alumbrado del Combustible Su hogar tiene:

de agua: hogar esta hogar: que usan el  Teléfono (fijo)
conectado a: hogar:

Donde Abastece de 1,000 ,755 ,438 ,109 ,189
agua:
El bafio del hogar esta ,755 1,000 ,293 ,166 ,226
conectado a:
Alumbrado del hogar: ,438 ,293 1,000 ,078 ,102
Combustible que usan ,109 ,166 ,078 1,000 231
el hogar:
Su hogar tiene: ,189 ,226 ,102 231 1,000
Teléfono (fijo)
Dimension 1 2 3 4 5
Autovalor 2,165 1,099 75 , 7136 ,224

Nota. Se puede apreciar (Tabla 08) una alta relacion entre el bafio o servicio higiénico que
tiene su hogar esta conectado a y el abastecimiento de agua en su hogar procede de, es de
0.755 y el tipo de alumbrado del hogar: electricidad y el abastecimiento de agua en su hogar

procede de, es de 0.438.
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Figura 5

Gréfico de cuantificaciones para la caracteristica de la vivienda y del hogar, segun servicios
ENAHO 2017.
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Mormalizacidn de principal de variable.

Tabla 9

Medidas discriminantes caracteristicas de la vivienda y del hogar segun servicios, ENAHO
2017

Dimension Media
1 2 3

Donde Abastece de agua: AT , 165 ,379 ,641
El bafio del hogar esta conectado a: 729 423 ,038 ,397
Alumbrado del hogar: ,367 ,188 ,023 ,193
Combustible que usan el hogar: ,109 ,006 ,405 173
Su hogar tiene: Teléfono (fijo) ,183 ,000 ,310 ,164
Total, activo 2,165 1,383 1,155 1,568
% de varianza 43,295 27,660 23,102 31,352
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Nota. En la primera dimension tenemos las medidas discriminantes el cual tienen el siguiente
nombre por cada dimension y son las siguientes:

Dimensién 1: Donde se abastece de agua con 0.777, seguido de EIl bafio del hogar esta
conectado a: es de 0.729, los de mayor representatividad luego;

Dimensidn 2: en la primera variable 0.765 donde abastece de agua.

Dimensién 3: El valor mas resaltante fue de Combustible que usan el hogar con un 0.405
como Unico valor elevado; Asi mismo, el total de la variabilidad de la primera dimensiéon del

43.295%, la segunda dimension 27.66% y la tercera dimension 23.10%.

Figura 6

Medidas discriminantes caracteristicas de la vivienda y del hogar segun servicios, ENAHO
2017
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Mormalizacion de principal de variable.
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Tabla 10

Caracteristicas de los hogares segun su educacion, ENAHO 2017

Varianza contabilizada para

Dimension Alfa de Total
Cronbach Inercia % de Varianza
(autovalor)

1 ,859 3,193 ,639 45.519

2 757 2,534 ,507 66.407

3 ,651 2,086 A17 28.992
Total 7,812 1,562
Media 7708 2,604 521 35.973

La media de alfa de Cronbach se basa en la media de autovalor.

Nota. Se observa que el alfa de Cronbach en la dimensién 1 es de 0.859, en la dimension 2
es 0.757 y en la dimension 3 es 0.651. Luego tenemos la inercia para cada dimension de

0.639, 0.507 y 0.417, respectivamente como figura en la tabla 10.

Tabla 11

Variables transformadas de correlaciones de los hogares segun su educacion, ENAHO 2017

Dimensién; 1 Variables transformadas de
correlaciones

¢Se matriculo

Afio de estudios | .
;Sabe leery en algln centro

¢Cual esel ¢Hizo uso del

s e deEd bacao 000 e
Afio de estudios y nivel que aprob6: 1’000 ’277 ’347 _,015 ’513
Sabe leer y escribir ’277 1,000 ’033 _,013 ,178
¢Se matriculo en algln centro de Ed. basica o ’347 ’033 1,000 _,405 ’151
superior?
¢Cudl es el grado o afio de estudios? _7015 _’013 _’405 1’000 ,019
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¢Hizo uso del servicio de Internet? ’513 ,178 ’151 ’019 1,000
Dimensién 1 2 3 4 5

Autovalor 1,849 1,297 872 089 394

a. Los valores perdidos se han imputado con la modalidad de la variable cuantifica

Nota. Podemos notar que la autocorrelacion mas alta es de 0.513, que corresponde a: ¢Hizo
uso del servicio de internet? Y Afo de estudios y nivel que aprobo, seguido de 0.347 con ¢Se
matricul6 en algun centro de educacion basica o superior? y Afo de estudios y nivel que

aprobd, siendo la primera correlacion moderada y la segunda muy baja, respectivamente.

Figura 7

Gréfico de cuantificaciones para educacion, segun servicios de internet ENAHO 2017
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Tabla 12

Medidas discriminantes de los hogares segun su educacion, ENAHO 2017

Dimension Media
1 2 3

Afio de estudios y nivel que aprobo: ,942 1,033 1,043 1,006
¢Sabe leer y escribir? 231 ,436 1,041 ,569
¢Se matriculo en algin centro de Ed basica o superior? 694 394 000 363
¢Cual es el grado o afio de estudios ,705 ,361 ,000 ,355
¢Hizo uso del servicio de Internet? ,621 311 ,001 311
Total, activo 3,193 2,534 2,086 2,604

Nota. Se puede distinguir la medida discriminante de la dimensién 1, afios de estudio y nivel
que aprobd es de 0.942, ;Cual es el grado o afio de estudios? se tiene 0.705. Asi mismo, en
la segunda dimensidn se tiene el valor de 1.033 al igual que en la tercera dimension el valor

de 1.043, respectivamente.
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Figura 8

Graéfico de cuantificaciones para educacion, segun servicios de internet ENAHO 2017
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Tabla 13

Caracteristicas de los hogares segun salud, ENAHO 2017

Varianza contabilizada para
Dimensién Alfa de Total
Cronbach ota Inercia % de varianza
(autovalor)

1 ,169 1,092 ,546 54,609

2 -,203 ,908 ,454 45,391
Total 2,000 1,000
Media ,000? 1,000 ,500 50,000

Nota. Tenemos el resumen del modelo permite observar que se crearon 3 dimensiones. El
autovalor de cuenta en la proporcién de informacion del modelo que es explicada por cada
dimensidn; permite analizar la importancia de cada una de ellas. Se puede observar que la
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primera dimension es méas importante para el modelo que la segunda dimension. Asi mismo,
explica 54.609% que la segunda 45.391%, lo cual se espera que las dimensiones que se
obtienen a raiz de Analisis de correspondencia a mayor dependencia de las variables mayor
inercia, esto quiere decir que las categorias presentan mayor dispersion de varianza en la
primera dimension y en la dimensién 2, son parecidas en cuanto a variabilidad. El alfa de
Cronbach indica también que tan relacionadas estan las variables observables que componen
las variables latentes, las dimensiones, por lo que ambas dimensiones tienen una relacion

directa.

Asi mismo, podemos sefialar que la dimension uno explica 45.609% de la variabilidad total,

en tanto la segunda dimension con 45.391%.

Tabla 14

Variables transformadas de correlaciones caracteristicas de los hogares segun salud,
ENAHO 2017

Dimension: 1 Variables transformadas de correlaciones
¢Tiene Ud. ¢Padece de alguna
limitaciones de enfermedad o malestar

forma permanente crénico

¢ Tiene Ud. limitaciones de forma permanente 1,000 ,092

¢Padece de alguna enfermedad o malestar crénico ,092 1,000

Dimensién 1 2

Autovalor 1,092 ,908

Nota. Entre las variables se puede notar que no existe relacion entre ;Tiene Ud.
limitaciones de forma permanente? Y ;Padece de alguna enfermedad o malestar
cronico? Con un valor de 0.092.
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Figura 9

Graéfico de cuantificaciones para la salud, segun servicios de internet ENAHO 2017
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Medidas discriminantes caracteristicas de la familia segun salud, ENAHO 2017

Medidas discriminantes

Dimension Media

¢ Tiene Ud. limitaciones de forma permanente

¢Padece de alguna enfermedad o malestar crénico

Total, activo

% de varianza

1 2
,546 454 ,500
,546 454 ,500
1,092 ,908 1,000

54,609 45391 50,000
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Nota. Las medidas discriminantes en la dimension 1 es igual para cada pregunta, al igual en
la dimension 2, ¢(Tiene Ud. limitaciones de forma permanente?; y ¢Padece de alguna

enfermedad o malestar cronico? Respectivamente.

Figura 10
Graéfico de cuantificaciones para la salud, segun servicios de internet ENAHO 2017
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Hipotesis:

Ho: No hay relacion entre las dimensiones Educacion y Salud, Servicio e Infraestructura

de las familias de la provincia del santa

Hi: Si hay relacion entre las dimensiones Educacion y Salud, Servicio e Infraestructura de

las familias de la provincia del santa
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En el caso de relacion entre las dimensiones Educacion y Salud se acepta la hip6tesis Nula, el
valor de X?p.s:6) = 12.59 se encuentra en la region de aceptacion, con el valor calculado de Chi
cuadrado de Pearson = 11.204 y el valor p=0.082 y es mayor a 0.05, podemos concluir que no
existe diferencia significativa y por lo tanto no existe relacion entre las dimensiones Educacién
y Salud, por otro lado en el caso de las dimensiones Educacion y Bienestar de Servicio se
rechaza la hipdtesis nula, el valor de X259 = 16.92 se encuentra en la region de aceptacion
de la hip6tesis alternativa donde el valor p=0.000 es menor a 0.05, podemos concluir que existe
diferencia significativa y por lo tanto existe relacion entre las dimensiones mencionadas. Y por
Gltimo las dimensiones educacion y bienestar de infraestructura se rechaza la hipétesis nula, el
valor de X%p.9s:9) = 16.92 se encuentra en la region de aceptacion de la hipétesis alternativa
donde el valor p=0.26 es menor a 0.05, podemos concluir que existe diferencia significativa y

por lo tanto existe relacion entre las dimensiones de Educacion y Bienestar de infraestructura.

Tabla 16

Relacion que existe entre las dimensiones educacion y las dimensiones salud, bienestar de

servicio y bienestar de infraestructura de las familias de la Provincia del Santa

Bienestar de Bienestar de

Educacion SALUD Servicio Infraestructura
Chi-cuadrado de Pearson 11.204 29.694 18.939
Sig. (bilateral) 0.082 0.000 0.026

N 477 477 477
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Para determinar el Indicador de pobreza multidimensional de la provincia del Santa
2017se realizo el siguiente procedimiento:

El autor Pefia (2015) utiliza la siguiente férmula:

n d
=y
i=1 j=1
Donde:
H: Tasa de pobreza multidimensional. g?j: elementos de la matriz de
privaciones.
A: La privacion promedio compartida g= numero de hogares pobres
entre los pobres
n=numero de hogares analizados Mo o IPM: indice de pobreza
multidimensional
d= ndmero de dimensiones consideradas.

Tabla 17

indice De Pobreza Multidimensional (IPMACM)

Dimension
Medidas discriminantes
1 2 3 Media
Tipo de Vivienda ,239 72 ,032 347
Material predominante paredes ,599 ,120 ,548 422
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Material predominante pisos ,507 ,075 ,157 ,246

Material predominante techos ,409 ,058 ,185 217
Namero de habitaciones ,250 ,045 ,150 ,148
El abastecimiento de agua ,565 ,891 ,494 ,650
Bafio en su hogar conectado ,640 ,906 227 ,591
Tipo de Alumbrado electricidad ,135 ,054 ,163 117
Combustible Usan Hogar Cocinar ,100 ,056 ,016 ,057
Alimentos

Teléfono 222 ,034 ,018 ,001
Total activo 3,665 3,010 1,990 2,889

A continuacién, se narra el procedimiento asociado a la construccién del IPM con

ayuda de la técnica multivariante de Andlisis de correspondencia maltiple, IPMACM.

Se esta considerando las variables antes presentadas en la tabla: tipo de vivienda,
material predominante en las paredes, material predominante en pisos, techos, nimero
de habitaciones, el abastecimiento del agua, bafio en su hogar conectado a, tipo de
alumbrado eléctrico, combustible que usan en el hogar para cocinar alimentos y si tiene

teléfono.
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En base a estas variables se realiza un nuevo analisis sin las variables cuyos valores
son muy pequefios como tipo de vivienda, niUmero de habitaciones, tipo de alumbrado
electricidad y si tiene teléfono.

Tabla 18

Medidas discriminantes indice de pobreza multidimensional (IPMACM)

Dimension

1 2 3 Media
Material predominante paredes 124 ,151 ,600 491
Material predominante pisos 573 ,006 ,073 217
Material predominante techos ,498 ,031 227 ,252
El abastecimiento de agua ,528 ,940 577 ,682
Bafio en su hogar conectado a ,664 ,945 ,361 ,657
Total activo 2,987 2,073 1,838 2,299

Con el propésito de establecer la formula para IPMACM se utilizaran las medidas discriminantes de la primera

dimension:

IPMACM=0.724 * Mat_Paredes + 0.573 * Mat_Pisos + 0.498 * Mat_techos + 0.528 *

. . . CORTES O
Dimensiones Indicadores
Lineas de Pobreza
Afos de escolaridad completos 02
Pobreza
o ] Educacién i ; i
Multidimensional Asistencia de los nifios a la escuela 01
Leer y Escribir 01
Electricidad 01
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Saneamiento

02

Bienestar de Agua 01
Servicio Combustible para cocinar 01
Bienes y Servicios 01
Piso 02
) Vivienda 02
Bienestar de

Cuartos 02

Infraestructura
Pared 02
Techos 02

Abas_agua + 0.664 * Bafio_

conec = 5.446
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4.2. Discusion
En la provincia de Santa los niveles de pobreza multidimensional determinadas son
6.3% aceptable, 93.8 % regular, 33.3% pobre y 1.2% pobreza extrema. La pobreza
en Montevideo Segun Katzman fue 13% en 1984, habiendo disminuido en 9.7% en
el afio 1986; puede estar afectada debido a que representan diferentes tipos de
pobreza; Pinzon trabajo con la metodologia de Alkire y Foster (AF) (2007, 2011?),
condiciones educativas en el hogar, condiciones en la nifiez y juventud, salud,
trabajo y acceso publico a servicio domiciliarios y condiciones de la vivienda.
Foster (2008) este trabajo propone una nueva metodologia para la medicién
multidimensional de la pobreza, en donde utilizé punto de corte para poder medir a
ésta. En cambio, Bonitvic afiade la dimension tiempo a NBI e ingresos y modifica
los indicadores. Segun Pefia (2015), utiliz6 analisis de correspondencia multiple, en
donde clasifico a la pobreza como hogares que no se encuentran bajo condiciones
de pobreza, hogares pobres y con pobreza extrema, desde un punto de vista
multidimensional. Este autor clasifica a la pobreza como no pobres, pobres y pobres

extremos.

La correlacion de las variables transformadas entre el material
predominante de los pisos es y el material predominante en las paredes es de 0.635,
seguido de: el material predominante en los techos es y el material predominante en
las paredes es 0.577 y de: el material predominante en los techos es con el material
predominante en los pisos es, de 0.548, para todo analisis de datos socioldgicos en
oficio en el que se debe tener una relevancia estricta las herramientas estadisticas y

con el uso de los programas estadisticos que posibilitan el analisis, (Morales,2004).
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Asi mismo las caracteristicas de la vivienda: tipo de vivienda, el material
predominante en los pisos, el material predominante en las paredes, el material
predominante en los techos, cuanto mas cercanos salgan en cada cuadrante de las

dimensiones, estan mas correlacionados entre si.

Con respecto a las variables caracteristicas de la vivienda y del hogar segln
servicio, la primera dimension es mas importante para el modelo que la segunda y
la tercera dimension. Asi mismo, explica 43,295% que la segunda 27.66% vy la
tercera con 23.102%, lo cual se espera que las dimensiones que se obtienen a raiz
de Analisis de correspondencia a mayor dependencia de las variables mayor inercia,
esto quiere decir que las categorias presentan mayor dispersion de varianza en la
primera dimension y en las dimensiones 2 y 3, son parecidas en cuanto a

variabilidad

Tenemos las variables transformadas existe una alta relacion entre el bafio o
servicio higiénico que tiene su hogar esta conectado y el abastecimiento de agua en
su hogar procede, es de 0.756 y el tipo de alumbrado del hogar: electricidad y el
abastecimiento de agua en su hogar procede de, es de 0.438. La metodologia
propuesta para Colombia se compone de cinco dimensiones: condiciones educativas
en el hogar, condiciones de la nifiez y la juventud, salud, trabajo, acceso a los
servicios publicos domiciliarios y condiciones de la vivienda, (Pinzon, 2011); en
este estudio se realizo con la ayuda de la Encuesta Nacional de Hogares, donde se

uso casi todas las dimensiones excepto trabajo.

Las medidas discriminantes para la primera dimensién donde se abastece de

agua es de 0.777, seguida del bafio del hogar esta conectado a: con 0.729, luego en
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la segunda dimension en la primera linea se obtuvo como medida discriminante de
0.765, los autores Kaztman, Pinzdn, Foster trabajan con estos niveles de dimension
como necesidades bésica insatisfechas, con el paso del tiempo se fue agregando a
éstas el tiempo y mas variables que puedan explicar esta coyuntura que todo pais

pasa a lo largo del tiempo.

Asi mismo, no existe correlacién entre ;Tiene Ud. limitaciones de forma
permanente? y ¢ Tiene una enfermedad o malestar crénico? Con una correlacion de
Chi Cuadrado de 0.092, con la cual, podemos llegar a la conclusién que no existe
relacion entre estas dos variables. El autor (Pinzon, Indice de pobreza
Multidimensional para Colombia, 2011) incluye en su articulo cinco dimensiones:
condiciones educativas del hogar, condiciones de la nifiez y la juventud, acceso a

servicios publicos domiciliarios y las condiciones de la vivienda.
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CAPITULO YV



CONCLUSIONES Y RECOMENDACIONES

5.1. Conclusiones
Del analisis correspondiente se evalud la pobreza multidimensional en cuatro
niveles de pobreza aplicando el método de las necesidades basicas insatisfechas,
cuando el nivel No pobres quiere decir que el 1.7% cuenta con todas las necesidades
bésicas, cuando es regularmente pobre que es el 85.5% si al menos no cuenta con
una necesidad bésica, para el nivel Pobre que es el 12.4% quiere decir que al menos
no cuenta con 2 o 3 necesidades basicas y cuando se dice Pobre extremo que
representa 0.4% quiere decir que viven en escenarios dificiles en la Provincia del

Santa.

Al analizar la relacion que existe entre las dimensiones Educacién y Salud
de las familias de la provincia del Santa, tenemos como indicador al coeficiente de
chi cuadrado con un valor de 0.092, el cual nos indica que no existe relacion entre

las dos dimensiones antes mencionadas.

Al analizar la relacién que existe entre las dimensiones Educacion y
Bienestar de Infraestructura de las familias de la provincia del Santa, tenemos como
indicador al coeficiente Chi cuadrado con un valor de 0.005, el cual nos indica que

no existe relacion entre las dos dimensiones antes indicadas.

Al analizar la relacién que existe entre las dimensiones Educacion y
Bienestar de Servicios de las familias de la provincia del Santa, tenemos como
indicador al coeficiente Chi Cuadrado con un valor de 0.567, el cual nos muestra

que existe una relacion moderada entre las dos dimensiones antes mostradas.
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5.2.

El indice de pobreza multidimensional es de 5.446 que viene a ser el valor
de corte, si el PCMACM> 5.446, el hogar clasifica como pobre, en caso contrario

es no pobre.

Recomendaciones
Realizar un estudio considerando mas afios para obtener un indice de pobreza
multidimensional hallado con la técnica multivariada de analisis de correspondencia

maltiple.

Realizar réplicas en diferentes provincias o distritos de otras regiones de

nuestro pais, obteniendo los datos con una encuesta.

Mejorar el proceso de recopilacion de datos ya que en las bases generales
del ENAHO de todo el Peru existen muchos datos faltantes y eso no da mucha

realidad a los resultados y estudios que se desean.
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prueba 2
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